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요  약  국군간호사관학교(국간사)는 한 때 폐교될 위기에 처한 적이 있다. 기업과 마찬가지로 군대내 부대나 조직도
정체성을 스스로 진단하고 그 필요성을 입증해 나가지 않으면 그 존폐를 장담할 수 없을지 모른다. 국간사의 폐교 위기 
전후 국간사와 간호장교의 역할에 대해 군 내부적으로 진단하는 연구가 있었지만 군 외부에서 바라보는 시각에 대한
연구가 없었기 때문에 정확한 진단을 하는 것이 제한되었다. 실제로 군 외부에서 국민들이 바라보는 시각에 대한 분석은
군의 신뢰도를 분석하는데 밀접한 관련이 있고 이러한 군의 신뢰도는 군의 무형적인 전투력인 사기와 연관되고 전투나
전쟁의 승패에 큰 영향을 미칠 수 있다. 본 연구는 국민들이 국간사와 간호장교를 대상으로 온라인상에서 2011년부터
2020년까지 개진한 방대한 양의 데이터를 웹크롤링을 통해 수집하고 텍스트마이닝 기법으로 인식도를 분석하였다. 분석
시 사용한 K-Means 클러스터링과 Doc2Vec 기법은 의견으로 제시된 단어를 벡터화하고 주변 단어들과의 관련성을 
유지하면서 군집 형성을 수행하는 기법을 적용함으로서 군집별 의미론적 분석의 신뢰성을 보장하고 있다. 본 연구 기법
은 국간사와 간호장교를 군 외부에서 바라보는 인식을 텍스트마이닝의 토픽모델링 기법을 적용한 분석이라는 의의를 
가지며 연구 결과 군 외부 인식이 긍정적임을 확인할 수 있다.

Abstract  The Korean Armed Forces Nursing Academy (KAFNA) once faced the possibility of being shut 
down. Just like enterprises, The survival of military units or organizations within the military cannot be
guaranteed if they do not diagnose their identity and prove its necessity. On the other hand, an accurate
diagnosis is limited because there has been no research on the roles of KAFNA and nursing officers from
an external perspective before and after the crisis of the KAFNA closure. Indeed, analyzing external 
perspectives is closely related to analyzing the credibility of the military, and such credibility can have
a significant effect on the outcome of battles or wars. This study used web-crawling and text-mining 
techniques to analyze a vast amount of data on KAFNA and nursing officers posted online from 2011 
to 2020. The K-Means clustering and Doc2Vec techniques used in the analysis vectorize the words 
presented as opinions and perform clustering while maintaining the relevance with surrounding words,
ensuring the reliability of semantic analysis by cluster. This research technique is the first text-mining 
technique to analyze the perception of KAFNA and nursing officers from an external perspective, and
the study results show that the external perception is positive.
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1. 서론

1.1 연구의 필요성
코로나바이러스 감염증-19(이하 코로나19) 발생초기 

민간 의료지원을 위해 투입된 군 인력 중 국군간호사관
학교(이하 국간사) 출신 간호장교가 임관식을 앞당긴 후 
전원 투입되었다[1]. 위 사례는 TV 등 매스컴을 통해 몇 
달간 거의 매일 방송이 되었고 이로 인 해 국간사 생도와 
간호장교들을 바라보는 국민의 인식이 개선되었다고 생
각할 수 있다.

하지만 20여년 전 국간사는 2년간 신입생도들을 선발
하지 않았고 폐교가 될 위기에 있었다. 당시 국간사가 필
요하냐는 외부의 질문에 군내부에서 합리적인 답변을 내
놓지 못했다. 국민이 바라보는 국간사의 인식을 사전에 
조사하고 이에 대응하는 방안을 체계적으로 가졌다면 당
시의 논의로 인한 폐교 위기 상황이 발생하지 않았을 수
도 있다. 4차 산업혁명으로 인한 과학화된 데이터 분석 
기술의 발전으로 최근에는 국민의 인식을 직접 설문하지 
않고 온라인상에 기술되어 있는 다양한 의견을 수집 및 
조사할 수 있는 환경이 마련되었다. 이를 통해 국민들이 
군대를 바라보는 인식을 보다 솔직하고 객관적으로 진단
하고 확인해 볼 수 있게 되었을 뿐만 아니라 대국민 이미
지 개선을 위한 신속한 대응이 가능해졌다.

본 연구에서 사용한 웹크롤링(Web crawling)이라고 
불리는 방법을 통해 온라인 웹사이트에 있는 텍스트나 
이미지와 같은 비정형 데이터를 획득할 수 있는 방법은 
최근 활발하게 응용되고 있다[2]. 웹크롤링 기법은 국간
사와 간호장교에 대해 웹상에서 개진한 다양한 의견들을 
일반적인 설문조사와 다르게 시간과 장소에 제약이 없이 
수집할 수 있게 한다. 그리고 이렇게 얻은 텍스트와 같은 
비정형데이터는 텍스트마이닝(Text mining)이라고 불
리는 기법을 통해 그 의미와 정보를 과학적으로 분석할 
수 있다[3]. 텍스트마이닝을 웹상에 있는 데이터에 적용
하는 웹마이닝(Web mining)은 주로 인터넷에 작성된 
수많은 의견이나 글을 수집한 후 의미론적 분석
(Semantic analysis) 방법론을 사용하여, 특정 주제에 
대한 군집별 세부적인 의견을 도출해내는 과정으로 주로 
진행되었다[4]. Ril 등의 연구[5]는 트위터에 올라온 의견
에 포함된 의미가 문서-주제 확률분포에 근거하여 일정 
개수의 주제로 분류하고, 각 주제별로 의견을 분석하여 
정치적인 성향을 분석하는 모델을 설계하였다. 그러나 
의미론적 분석을 통한 집단의 의견을 도출하는 연구 방
법은 의미 분석에 사용되는 요소들의 단조로움으로 인해 

정확성이 낮아 방대한 양의 다양한 의견을 분석하기에는 
어려움이 있었다[4]. 그 결과 군집별 의견을 분석함에 있
어 개선된 분석결과를 도출하기 위해 기존의 의미론적 
분석 방법에 새로운 연구방법을 결합하는 연구가 진행되
었다. Zhang 등의 연구[6]에서는 문서의 단어간 동시발
생성 행렬을 의미 분석에 접목시켜, 단어간의 구조를 그
래프화하여 의미 분석을 용이하게 해주는 주요 키워드를 
도출하였으며, Yan 등의 연구[7]에서는 단어-문서 역빈
도(TF-IDF, Term Frequency-Inverse Document 
Frequency) 점수를 이용해 의견 분석의 정확성을 높였
다. 또한 Lin 등의 연구[8]은 비지도학습의 대표적인 군
집화 방법 중에 하나인 K-means 클러스터링 단어를 기
반으로 적용해서 전체 문서의 주제를 분류하였다. 

한편 기존의 의미론적 분석 방법에서 벗어나 신경망구
조(Neural network) 기반의 문서 임베딩인 Doc2Vec
을 사용하는 연구도 이루어지고 있다[9]. Staykovski 등
의 연구[10]은 Doc2Vec과 TF-IDF 점수를 통해 뉴스데
이터의 주제를 분석하여 문서를 분류하는 연구를 진행하
였으며, Rădulescu 등의 연구[11]은 기존 문서를 그래
프로 구조화하여 여러 집단으로 분류한 후 Doc2Vec과 
K-means 클러스터링을 통해 군집화에 대한 정확도를 
향상시켰다. 이와 같이 텍스트마이닝의 연구분야에서 특
정 주제와 관련된 여러 인식을 분석하고 그에 따른 군집
화된 집단을 도출해내는 연구는 활발히 진행중이며, 단
어간의 의미론적 분석의 차원에서 단어 혹은 문장기반의 
임베딩 형식으로 발전되었다. 

한편 국간사 생도들과 간호장교를 바라보는 군 외부에
서의 인식도 조사에 대한 기존의 연구는 거의 진행되지 
않았다. Chu 등의 연구[12]는 군병원 의료에 대한 수준
을 연구하기 위해 군의관, 간호장교, 환자를 대상으로 진
행하였고, Na 등의 연구[13]은 군병원에 입원한 환자가 
바라보는 간호장교에 대한 이미지에 대해 수행하였으며, 
Woo 등의 연구[14]는 국간사 생도 380여명을 대상으로 
군에 대한 소명의식을 분석하기 위해 국간사 생도 380여
명을 대상으로 진행하였다. 위 3편의 논문들은 군내부 
특정인원에 대한 수개월의 단기간 동안 설문조사를 통해 
실시한 연구들이다. 2020년 2월부터 3월까지 대구지역
의 코로나19 집단감염으로 국간사 신임소위들 전원이 대
구 소재 병원으로 투입되어 근무한 경험을 바탕으로 작
성한 연구도 군 외부에서 바라보는 인식에 대한 논문이 
아니다[15]. 

이에 본 연구에서는 최근 10년간의 국간사 생도와 간
호장교에 관련된 뉴스 기사에 국민들이 의견을 개진한 
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댓글을 웹상에서 크롤링을 통해 수집 후 분석하여 군 자
체에서 바라보는 인식도가 아닌 군외부에서 군을 바라보
는 대국민 인식도에 대한 결과를 객관적으로 제공하고자 
한다.

1.2 연구의 목적
본 연구의 목적은 2011년부터 2020년까지 국간사와 

간호장교 관련 네이버 뉴스 기사에서 수집한 댓글을 텍
스트마이닝 기법으로 분석하여 군 외부에서 어떠한 인식
을 가지고 있는지를 분석하기 위함이며, 구체적인 목적
은 다음과 같다. 

첫째, 군 내부 인원이나 관련자에 의한 설문이나 통계
조사가 아닌 군 외부에서 바라보는 국간사와 간호장교에 
대한 인식도를 폭넓게 조사하여 그 결과를 가시화하여 
제공한다.

둘째, 객관성을 보장하기 위해 수개월(단기)이 아닌 수
년간(중기)의 데이터를 수집하고 최신 텍스트마이닝 기
법을 적용하여 과학적으로 분석한다.

셋째, 분석된 결과를 통해 군 외부 인식 정도를 확인
하고 개선을 위한 수단으로 사용하거나 향후 장기간의 
데이터를 추가 수집하여 연구할 수 있는 이론적 근거를 
제공한다. 

2. 본론

2.1 연구 설계
본 연구는 텍스트마이닝을 이용하여 국간사와 간호장

교에 대한 대국민 인식도를 조사하기 위한 방법론적 연
구이다.

2.2 연구 대상자 
본 연구의 대상자는 2011년부터 2020년 간 국간사와 

간호장교에 관련된 네이버 뉴스에 의견을 개진한 온라인 
상의 국민들의 의견이며 중복을 제거하고 분석에 사용된 
전체 데이터는 11,433건이다. 

2.3 연구수행 절차
본 연구는 간호장교와 관련한 인터넷 기사를 분석해 

어떠한 집단으로 간호장교에 대한 의견이 나눠지는지 분
석하고, 각 집단 별로 단어를 추출하여 의미를 발견하고
자 하였다. 전체적인 연구의 구조는 Fig. 1에서 보는 바

와 같다. 첫 번째 단계에서는 인터넷 비정형 데이터인 간
호장교 관련 뉴스 기사를 정형적인 벡터로 변환한다. 파
이썬 크롤러를 이용해서 네이버에 ‘간호장교’라는 키워
드가 입력된 뉴스 기사 전체를 수집하였다.

수집한 전체 기사로부터 텍스트 전처리를 진행하여, 
불용어를 제거하였으며 모든 단어를 토큰화하였다. 토큰
화된 모든 데이터는 신경망구조 기반의 임베딩 알고리
즘, Doc2Vec을 통해 벡터화하였다[9]. 

 

Fig. 1. Research framework 
 
두 번째 단계에서는 벡터화된 데이터에 비지도학습인 

K-means 클러스터링을 통해 군집화하였다. 군집화를 
통해 나누어진 집단별로 어떠한 단어가 주로 나타나는지 
분석하기 위해 ‘간호장교’라는 단어를 중심으로 동시발
생행렬을 만들어 시각화하였다. 이와 같은 전체적인 과
정을 통해 간호장교에 대한 여러 의견이 집단별로 구분
되며, 각각의 집단이 어떠한 의견으로 식별되는지 연구
하였다.

2.4 연구 도구
본 연구는 간호장교와 관련한 인터넷 기사를 분석해 

간호장교에 대한 의견을 그룹별로 분석하기 위해 
Doc2Vec이라는 문서기반으로 벡터를 변환하는 기법과 
분류된 벡터들을 유사한 그룹별로 나누는 K-means 군
집화하는 방법을 사용한다.

2.4.1 문서기반 벡터
Doc2Vec은 다양한 길이의 비정형 텍스트를 같은 크
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기의 연속적인 값을 가진 벡터로 변환시키는 방법론이
다. 기존의 말뭉치(Bag-of-words) 방식의 텍스트 표현
은 단순한 단어의 빈도수에 기반하여 의미를 분석하는 
방법인데, 이는 문장이 가진 정확한 의미를 재현하는데 
한계가 있다. 이에 반해  Doc2Vec으로 표현이 되는 문
서기반의 벡터는 각각의 단어가 가진 주변 단어들과의 
관련성을 유지하면서 학습되어지므로, 문장의 의미를 유
지한 채로 투영(Projection)된다. Rădulescu 등의 연구
[11]은 Doc2Vec이 문서 단위의 임베딩으로 단어가 아
닌 문서가 가진 의미인 문맥 자체를 벡터로 재현 가능하
도록 한다. 이러한 문서단위의 임베딩 방식은 기존의 확
률을 이용한 문서를 분류하는 연구에 비해 우수한 분석 
성능을 가진다[9]. 

(a)

(b)

Fig. 2. DM and DBOW structures of Doc2Vec
         (a) Distributed memory(DM) 

(b) Distributed bag of words(DBOW)  

이러한 Doc2Vec의 학습방법은 Fig. 2에서 보는 바와 
같이 (a) Distributed Memory(DM) 모델과 (b) Distributed 
Bag of Words(DBOW) 모델 두 가지로 나뉘어진다. 
DM모델은 각각의 문서 ID가 기존 Word2Vec의 
Continuous bag of words 방법론[16]에 추가된 모형
으로, Window 사이즈 내의 빈 공간의 단어를 주변 단어
를 통해 예측한다. 이를 통해 학습에 포함된 문서의 ID가 
단어와 마찬가지로 벡터화되어 전체 문서의 의미가 투영
된 행렬을 얻게 된다. DBOW 모델은 문서의 ID가 주어
졌을 때 해당하는 단어를 예측하는 방법이다. 단어벡터
를 저장하는 방식인 DM과는 다르게 전체 단어를 학습하
지 않는 방식으로, 각 문서 ID마다 다른 단어 빈출 확률
을 통해 모델이 학습된다. 일반적으로 DBOW 모델보다 
DM모델의 성능이 좋다고 알려져 있다[9].

2.4.2 K-means 클러스터링
K-means 클러스터링 알고리즘은 사용자가 지정한 K

개의 중심점(Centroids)을 기반으로 벡터데이터 내에서 
중심점에 가까운 데이터를 하나의 군집으로 묶는 알고리
즘이다[17]. 첫 번째로 군집의 개수 K개를 선정하면 데
이터가 분포된 공간상에 임의의 지점 K개를 지정한다. 
두 번째로 임의의 중심 K개로부터 데이터 사이의 거리를 
계산한 후 평균을 구하여 K개의 지점을 나눈다. 세 번째
로 나눠진 각각의 K구역으로부터 데이터의 평균값을 구
해 새로운 중심점으로 지정한다. 이후 두 번째와 세 번째
의 과정을 전체 데이터가 가진 분산값이 최소화될 때까
지 반복한다. 아래의 K-means 클러스터링 알고리즘 식
은 (1)과 같다.  

argmin
  




∈

∥  ∥ (1)

Where, X denotes the given data set, μi denotes 
the mean of points in Si, Si denotes the i-th 
cluster, ‖⦁‖denotes a Euclidean distance and S 
denotes a set of Si 

3. 연구결과

본 연구에서는 2011년부터 2020년 간 네이버 뉴스에 
등록된 간호장교 관련 기사의 댓글을 파이썬 크롤러를 
사용해 수집하였다. 뉴스기사의 글 특성상 작성 언론사 
및 기자의 영향을 많이 받기 때문에 네이버 뉴스 매체에 
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Fig. 3. Elbow method

선정된 일간지 기사를 선택했다. ‘간호장교’, ‘간호사관’ 
이라는 키워드를 포함되어있는 모든 기사를 카테고리에 
무관하게 선정 후 중복된 글을 제거하였다. 크롤링한 총 
기사 데이터의 수는 11,433건이다.

수집한 데이터는 비정형 텍스트 데이터의 전처리 과정
을 통해 Doc2Vec의 입력으로 사용될 수 있는 단어 토큰
의 리스트 형태로 가공하였다. 토큰의 리스트 형태란 각 
문서를 형태소 분석을 통해 문장의 각 요소를 나누어 토
큰화한 형태를 말한다. 또한 글 전체의 토큰을 Doc2Vec
의 사전에 등록해 학습 가능하도록 한다. 기사 데이터 내
에 포함된 의미를 갖지 않는 문구 혹은 특정 기사 사이트
의 이름은 불용어로 처리하여 전체 데이터 내에서 제거
하였다. 그후 파이썬 라이브러리 KoNLPy 패키지의 형
태소 분석기를 사용하여 토큰화시켰다[18]. 토큰화 되어
진 데이터는 파이썬 라이브러리 Gensim의 Doc2Vec의 
입력 데이터로 사용하였다[19].

3.1 문서기반 벡터와 K-means 클러스터링 분석
전처리된 비정형 텍스트 데이터를 분석이 가능한 벡터

로 정형화된 데이터로 변환하는 작업을 수행하기 위해 
Doc2Vec을 구현하였다. 간호장교 뉴스기사 데이터 특
성상 각 문서간의 데이터 길이가 다르며, 여러 의견이 다
양하게 나뉜다는 점에서 DM모델을 사용하여 학습하였
으며, 평균 문서길이에 따라 Window size를 10, Train 

epoch은 50, 차원의 수는 100으로 그리드 서치(Grid 
search) 기반으로 최적화된 모수를 선택하였고, DM모
델의 구현 결과 각각의 문서는 100차원의 벡터로 재현되
었다. Fig. 3에서 보는 바와 같이 K-means 클러스터링 
알고리즘의 반복을 통해 데이터를 K개의 군집으로 나누
어 간호장교에 관한 인식을 군집화하기 위해 가장 적정의 
군집개수인 K를 선택하는 엘보우기법(elbow method)[20]
의 데이터 최적화 과정을 보여준다.

엘보우기법이란 클러스터 수의 증감에 따르는 데이터
에 대한 설명력 변화, 클러스터의 오차를 비교하여 정량
적으로 보여주는 지표이다. 따라서 클러스터를 추가함으
로 데이터에 대한 설명력이 어느 정도 증가하는지, 클러
스터간의 오차제곱합의 크기가 어느 정도 줄어드는지 확
인하여 데이터에 적합한 클러스터의 수를 채택함으로 연
구를 진행하였다. 4개의 군집을 선택했을 시 오차제곱합
의 크기가 줄어드는 비율이 상대적으로 크기 때문에 전
체 클러스터를 4개로 선정하였다. K-means 클러스터로 
군집화한 후 100차원의 데이터를 2차원으로 차원을 축
소하여 Fig. 4에서 보는 바와 같이 시각화하였으며 
Table 1은 전체 데이터를 군집별로 분류한 데이터의 수
를 보여준다.

Fig. 4. Cluster visualization

Cluster 1 Cluster 2 Cluster 3 Cluster 4

n 845 491 1058 35

Table 1. Elbow method

3.2 동시발생행렬 기반의 단어 식별
분류되어진 군집별로 간호장교에 관한 어떠한 인식들

이 나누어지는지 확인하고자, 단어간의 동시발생행렬을 
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기반으로하는 워드네트워크를 설계하였다. 군집별 문서
에서 명사만을 추출하여 토큰화시킨 각각의 단어별 동시
적으로 발생한 빈도를 통해 행렬인 단일 단어기반 동시
발생행렬을 만들었으며, 단어간의 빈도수는 단어가 가지
는 가중치(Weight) 역할을 수행한다. 이 행렬 중 ‘간호장
교’를 핵심 단어로 설정한 후 1차로 인접한 키워드를 선
정한 뒤, 각 키워드에 해당하는 인접 키워드를 반복 추출
하는 형식으로 설계하였다. 따라서 생성된 워드 네트워
크는 간호장교라는 단어 기반의 2차 인접한 단어를 제시
하는데 이는 Fig. 5에서 보는 바와 같다. 시각적 편의를 
위해 1차로 분류되어진 키워드의 색을 다르게 지정하였다.

 

군집 1 군집 2

군집 3 군집 4

Fig. 5. Word networks based on clustering

3.2.1 군집 1
군집1은 국간사 출신 간호장교의 역할 및 코로나19와 

메르스 사태시 간호지원이 연관되어 있는 군집이다. 이
는 간호교육 및 군사훈련을 받고 임관한 국간사 출신 간
호장교들이 국가적인 의료위기 상황이 발생했을 때 군을 
대표하여 인력지원을 실시하고 국민을 위해 환자를 진료
한다는 국민들의 인식을 의미한다.

3.2.2 군집 2
군집2는 전쟁 중 전투력을 지원하는데 간호인력이 매

우 중요한 역할을 하였고 그들의 헌신이 군 전투력 향상 
및 우리나라의 안보에 큰 영향을 미쳤다는 국민들의 인
식을 의미한다. 6.25전쟁 초기에는 여자의용군 중 일부
를 간호인력으로 양성하였으나 대통령 지시로 1951년부
터 육군병원 부설 간호학교를 창설하여 간호장교를 임관
시켰으며, 이는 전투력 보존을 위해 기여하였고, 현 국간
사의 모태인 육군간호학교로 이어졌다.

3.2.3 군집 3
군집3은 2014년에 발생한 세월호 사건과 관련되어 

있다. 청와대에 근무하며 대통령을 진료하며 건강관리 
임무를 수행하는 간호장교가 보고하는 내용의 투명성이 
국민에게 요구받을 수 있고 정치적인 입장을 요구받을 
수 있는 상황이 발생할 수 있다는 것을 의미한다. 

3.2.4 군집 4
군집4는 국간사를 지원하려는 일반학생 및 학부모의 

입장과 연관된 군집이다. 청소년 직업상담간 간호장교라
는 직업이 전문기술을 가진 직업으로 분류될 수 있는데 
대학진로 및 졸업 후 사회에서 활용할 수 있는 분야 등에 
대한 의견을 포함하고 있다.

4. 결론

본 연구는 국간사와 간호장교에 대해 국민들이 온라인
상에서 10여년 동안 개진한 방대한 양의 데이터를 크롤
링하여 텍스트마이닝 기법으로 군집화하여 분석했으며 
그 의의는 크게 두 가지로 볼 수 있다. 첫째, 본 연구는 
대국민 신뢰도 증진은 무형 전투력을 향상시킨다는[21] 
이론을 기초로 하여, 기존의 군대 내부 인원들에 대한 제
한된 설문조사를 통한 군병원 진료 만족도 정도만 분석
하는 틀을 뛰어넘어 군 외부에서 국간사와 간호장교를 
바라보는 인식을 가시화하여 분석한 의의를 가진다. 

둘째, 수집된 데이터는 빅데이터라고 불릴 수 있는 많
은 양의 비정형데이터이며 이를 분석하여 형성된 4개의 
군집은 각각이 빈도수가 높을 뿐만 아니라 상호 연관성
을 고려하여 분석되었기 때문에 신뢰성이 보장된 군집 
의견으로 전체적으로 볼 때 군 외부 인식이 긍정적이라
는 것이다. 우리는 국간사가 평시 전염병과 같은 국가위
기 상황 개선과 전시 군 전투력 보존에 이바지하는 정예
장교를 양성하는 사관학교로서의 역할을 수행하고 있다
는 인식이 형성되어 있다고 볼 수 있다. 
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추가하여 대학 진학과 직업이라는 관점에서 청소년과 
학부모들이 국간사와 간호장교를 바라보는 인식이 하나
의 큰 군집으로 형성되었다는 것을 확인한 것도 의미있
는 결과라고 볼 수 있으며 이러한 군집을 통한 분석 결과
는 현상 진단과 개선방향 설정에 활용될 수도 있을 것이다. 

한편 본 연구에서 사용한 방법 외에도 비정형 데이터 
분석방법과 유사하거나 차별화된 군집화와 차원축소 분
석기법 등이 있다. 이러한 방법론의 시도를 통해 새로운 
분석결과를 얻을 수 있는 가능성은 열려 있으며, 보다 구
체화된 의미론적 분석 수행이 가능할 수 있다. 본 연구를 
시발점으로 육·해·공군, 해병대를 포함한 우리 군을 바라
보는 대국민 인식도와 흐름을 진단하는 다양한 연구들이 
이어지길 기대한다. 
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